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1. INTRODUCAO

Neste relatorio sdo apresentados os resultados do Laboratério 5, o qual trata da andlise

espacial dos dados e da aplicacdo da Geoestatistica linear.

2. RELATORIO

2.1 Andlise exploratoria

Inicialmente, foi realizada a andlise exploratéria dos dados, como mostrado na Figura 1.
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Figura 1: Andlise exploratéria dos dados de argila.

2.2 Andlise da variabilidade espacial por semivariograma

A geracdo do semivariograma foi realizada de acordo com os parametros estabelecidos. O

seu resultado € ilustrado na Figura 2.
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Figura 2: Resultado da geracdo do semivariograma.
2.3 Modelagem do semivariograma experimental

A partir do semivariograma gerado, foi aplicado o modelo gaussiano, para ajustar o modelo
as curvas geradas pelo semivariograma. Testaram-se quatro funcdes de ajuste e a que mais

se ajustou foi a gaussiana.
2.4 Definindo os pardmetros do modelo Isotrépico

Com base nos resultados do ajuste do modelo pelo semivariograma, adicionaram-se os

dados ao modelo.
2.5 Validagdo do modelode ajuste

Ap6s a definicdo do modelo, o mesmo foi testado a fim de verificar o comportamento dos

erros, como mostrado na Figura 3.
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Figura 3: Anélise dos erros
2.6 Interpolagdo por krigeagem ordindria

Ap6s a validacdo, foi feita a interpolacdo por krigeagem ordindria, conforme mostrado na

Figura 4.

Figura 4: Imagem e grade resultante da krigeagem.



2.7 Visualizacdo da superficie de argila

Nesta etapa, foi gerada uma imagem, a qual foi recortada para a analise da variacdo gerada

pelo modelo. A seguir, a grade foi fatiada (Figura 5).

=S
| + iecote B
_|'T REC_FAT_KRIG_IS0_argils
Hrenoso
B sigiosa
I tedio
I tito Argioso
I

Figura 5: Fatiamento da grade gerada

2.8 Detec¢do de anisotropia

Nesta etapa, foram detectados os eixos de maior e de menor variagdo dos dados, como

ilustra a Figura 6.
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Figura 6: Detec¢ao de anisotropia.

2.9 Geragdo dos semivariogramas direcionais

A seguir, foi gerado o semivariograma para a deteccdo da presencga de anisotropia (Figura
7).
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Figura 7: Geracdo do semivariograma.



2.10 Modelagem dos semivariogramas direcionais

Nesta etapa, foi feita a modelagem dos semivariogramas direcionais.

2.11 Validagdo do modelo de ajuste

Os resultados da validagao do modelo podem ser observados na Figura 8.
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Figura 8: Valida¢ao do modelo.




2.12 Interpolagdo por krigeagem ordindria e geragcdo de mapa temdtico

Nesta etapa, foi executada a interpolacdo, levando em conta o dngulo de anisotropia. A

seguir, foi gerado um mapa tematico com as classes de argila (Figura 9).
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Figura 9: Interpolagd@o considerando os dngulos de anisotropia (a) e mapa tematico gerado (b).



2.13 Comparagdo de resultados entre a krigeageagem isotropica e anisotropica

Por fim, foi feita a comparacdo de resultados entre a krigagem isotrépica e anisotrépica
considerando o angulo de anisotropia (Figura 10) e, em seguida, gerado um mapa temético

com as classes de argila (Figura 11).
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Figura 10: Comparagdo entre os teores de argila obtidos pelas krigagens isotrépica e

anisotropica.
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Figura 11: Mapa temético gerado.



3. CONCLUSAO

Este Laboratério mostrou a importincia da geoestatistica para a representacdo de
um fendmeno, especialmente com relagdo a anisotropia dos dados. Além disso, mostrou a
necessidade de maior conhecimento sobre o comportamento das varidveis para a

modelagem.



