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Carregamento dos dados no SPRING

O banco de Dados SaoCarlos foi ativado, juntamente com o projeto Canchim.

A localizagao das amostras de teor de argila foram visualizadas, como mostra a

Figura 1.

Figura 1 — Amostras de teor de Argila.

Analise Exploratoria

A andlise exploratéria dos dados foi feita através de estatisticas no SPRING. Para
isso, foram observadas as Estatisticas Descritivas (Figura 2), o Histograma (Figura 3) e o
grafico de probabilidade normal (Figura 4), que ajuda a compreender a variacao dos e

facilita a constru¢ao do Semivariograma.

Il Relatorio de Dados o ]

ESTATISTICAS: argila

=: Wumero de Pontos ... Joia]

=» Mimero de Ponbos Y slidos ... 85

=» Média ... 3303529412

=3 Wariancia ... . 28803404844

=» Desvio Padrdo ... 16.37156588
= Coeficiente de Wariagdo ... 0.51374042
=» Coeficiente de Assimetria ..0.21352033
=: Coeficiente de Curtose ... 234402510

=»Walor Minimo ... 400000000
=3 Quartil Inferiar . 19.00000000
=» Mediana ... .. 3300000000
= Quartil Superior .......... 43.00000000
=» Walor Mawimo ... 73.00000000
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Figura 2 — Estatisticas Descritivas.
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Figura 3 — Histograma.
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Figura 4 — Grafico de Probabilidade Normal.

Caso Isotropico

Primeiramente, foi suposto um caso isotropico da variacdo dos dados.

Analise da variabilidade espacial por Semivariograma

Ap6s alguns ajustes, foi obtido um semivariograma que ficou mais proximo de um

modelo ideal (Figura 5).
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Figura 5 — Semivariograma.

Modelagem do Semivariograma Experimental

Foi feito um modelo Semivariograma Experimental, Figura 6.
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Figura 6 — Modelo de Semivariograma.

Validaciao do Modelo de Ajuste

Para validar o modelo, criado no item anterior, podemos observar a Distribui¢cdo
Espacial do Erro (Figura 7), Histograma do Erro (Figura 8), Estatisticas do Erro (Figura 9)

e Diagrama de Valores Observados versus Estimados (Figura 10).



=101x]

| ,
7573955.0 G AR AR DL e A
L 75731466 [ —|‘—+ """ L|‘++_|_ ______ —ﬁ_%j— ______
2?5?2333.2 ‘+ """ """ ‘j”+++_|_4;|; ______
a7571529.8 [ TR %F"lq """ _H_ _____ j
I SR O« A s S YOO e W O A
, 7570721.4 IR T +++ 5
2 7569913.0 | JF_F JES +‘1‘;j;t—|— ------ T
: 75691046 [T _%FF_]:‘_ _____ T H R
& 7568296.2 :‘_+__||__ """ """ ; —f— ______ ______ ______ ______ ______
® re67a87.8 | _T_|"—ij_ """ A R B
Y 7566679.4 ;L:S_ﬁ """ + """ _____ ______ ______ ______ ______

7565871.0 T 1
204704.0 205762.2 206820.4 207878.6 208936.8 209995.0

Localizagio X

Figura 7 - Distribuicao Espacial do Erro.
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Figura 8 - Histograma do Erro.



Il Relatorio de Dados -10] =l

ESTATISTICAS DO ERRO

=» Plana de Informagao: argila

=3 Mdmero de amoshras .....coeeeveeene, a5

=r Média -0.310
= Varancia .......
=» Desvio Padido ...

= Coeficiente de Yariagdo
= Coeficiente de Assimetria ..
=» Coeficiente de Curtoge ..
= YWalor Minimo . -35.479
=3 Walor MAERIMo .. 35,277
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Figura 9 - Estatisticas do Erro.
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Figura 10 - Diagrama de Valores Observados versus Estimados.

r

Podemos constatar que o modelo ¢ consistente, assim podemos passar para o

proximo passo.

Interpolacio por Krigeagem Ordinaria
A ultima etapa do processo geoestatistico Interpolacdo por Krigeagem Ordinaria. Os

resultados obtidos sdo mostrados na Figura 11 e Figura 12.



Figura 11 — Superficie de teor de Argila.
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Figura 12 — Fatiamento da superficie de teor de Argila.
Caso Anisotropico

Detecgcao da Anisotropia

A superficie do semivariograma foi utilizada para detectar os eixos de Anisotropia,

como mostra a Figura 13.
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Figura 13 — Superficie do Semivariograma.

O espalhamento ¢ mais intenso na dire¢ao 17° e menos intenso na direcdo 107°.

Geracao dos Semivariogramas Direcionais

A Figura 14 mostra dois semivariogramas: um relativo a dire¢do de maior

continuidade (17° - verde), outro a direcdo de menor continuidade (107° - azul).
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Figura 16 — Modelo de Semivariograma 107°.

Modelagem da Anisotropia

Foi criado um terceiro modelo de semivariograma, que ¢ uma combinag¢dao dos

semivariogramas na direcdo 17° e 107°.

Validaciao do Modelo de Ajuste

Para validar o modelo, criado no item anterior, podemos observar a Distribuicdo
Espacial do Erro (Figura 17), Histograma do Erro (Figura 18), Estatisticas do Erro (Figura

19) e Diagrama de Valores Observados versus Estimados (Figura 20).
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Figura 17 - Distribuicdo Espacial do Erro.
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Figura 18 - Histograma do Erro.

Il Relatirio de Dados o ] 1

ESTATISTICAS DO ERRO

= Plano de Informagao: argila

=» Mumero de amostras ..
=» Média ...
=» Warancia .
= Desvio Padréo
=>» Coeficiente de Vanagao .
=» Coeficiente de Aszimeatria
=» Coeficiente de Curtose
=> Walor Minima ..
=» Walor Masimo ..
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Figura 19 - Estatisticas do Erro.
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Figura 20 - Diagrama de Valores Observados versus Estimados.

Interpolacio por Krigeagem Ordinaria

Os resultados obtidos sdo mostrados na Figura 21 e Figura 22.

Figura 21 — Superficie de teor de Argila.
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Figura 22 — Fatiamento da superficie de teor de Argila.



