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1 — Objetivo
Explorar através de procedimentos geoestatisticos a variabilidade espacial

de propriedades naturais amostrados e distribuidos espacialmente.

3 — Metodologia
Foi feita uma analise através da analise exploratoria dos dados, com estatisticas
no SPRING, observando a variagdo dos dados para a construgcdo do
Semiovoriograma, isso aplicando a Estatisticas Descritivas, Histograma e o gréfico

de probabilidade normal.



B Relatdrio de Dados =)
ESTATISTICAS: argila
=» Momero de Pontos ... Joia]
=» Momero de Pontos Walidos .. 85
; = Média ... ... 33.03829412
a =» Yaribncia ... .. 2BB.03404844
=» Desvio Padréo .. 16.97156588
=» Coeficiente de Yariagdo ... 0.51374042
=» Coeficiente de Azzimetria ..0.21392033
=» Coeficiente de Curtoze ... 234402510
=>Walor Minima ... 400000000
=> Quiartil Inferior . .. 13.00000000
= Mediana ... 33.00000000
=» Quartil Superior ... 4300000000
=:alor Mawimo ... 73.00000000]
figura 1 — analise exploratéria
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figura 2 - distribuicdo gaussiana (vermelho) e histograma de argila (amarelo)

B Grifico da Probabilidade Mormal

BE X

P

L L —
00901 B-dorrberbondonsbocbo ol
b o802 -
20.703 E-
b 0.604
i (.505
I 0.408
0307 -
d0.208 -4
20109 -
00010 R
e 00 02 04 0B 08 10

Yariavel normalizada

figura 3 — gréafico de probabilidade normal — argila (azul); distribuicdo gaussiana (vermelho)




Primeiramente foi suposto o caso isotrépico da variacdo dos dados:

Com a Andlise da variabilidade espacial por Semivariograma, chegamos a uma
resposta mais proxima de um modelo ideal, depois de alguns ajustes (modelo de
ajuste gaussiano), observado na figura abaixo:
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‘taridncia argila=288.03
figura 4 — semivariograma - argila

Apés, foi feita a modelagem do semivariograma experimental, e a Validacédo do
Modelo de Ajuste, podendo observar a Distribuicdo Espacial do Erro, Histograma
do Erro, Estatisticas do Erro e Diagrama de Valores Observados versus

Estimados:

B Relatdrio de Dados (=) B
AJUSTE DO SEMIVARIOGRAMA 290
Sumario: 3 |}
Arquive: T 351
“Thometlabe_legahSER300_BD_SaoCarlos/Canchim/GeaStatistic/argila_0. var 312
No. de varidveis:
Mo de Lags: 6 273
Mo, de Lags usadas: 6
T34
Parimetros inicials
Efeito Pepita [Co): 129524 h 195
Para modela transitivo: Gaussiano 156
Contribuigdo (C1): 210,195 ) i
Sloance (2] 2408.269 17E-:
78

Madela de Semivaragrama Gaussiano

Mo, Akaike Efeito Pepita Contribuigao Alcance
1 -39.929 145.434 196.536 2997.992
2 -41.704 143649 204116 36234
3 -41.713 143743 204.454 376.397
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figura 5 modelo de ajuste gaussiano



B Distribuigao espacial do erro P = rar—— e
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figura 7 — validagdo do modelo de ajuste —diagrama espacial do erro; histograma do erro.

Assim foi executada um Interpolacdo por Krigeagem , sendo essa a etapa final

para do processo Geoestatistico. Temos como resultado (ap6s o fatiamento):
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Figura 11 — fatiamento — argila



O segundo caso foi Anisotropico onde houve a Detecgdo da Anisotropia,
utilizando a superficie do semivariograma para detectar os eixos de Anisotropia:

[=]superficie de Semit

Figura 1 — Superficie do Semivariograma.

Executou-se a geracdo dos Semivariogramas Direcionais, onde mostrou dois
semivariogramas, um relativo a direcdo de maior continuidade (17° - verde), outro
a direcdo de menor continuidade (107° - azul). Pois através da superficie do
semiovariograma, pode-se perceber que o espalhamento é mais intenso na
direcdo 17° e menos intenso na direcédo 107°.
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Figura 2 — Semivariogramas direcionais.



Com a Modelagem dos Semivariogramas Direcionais, foram feitos dois modelos
de semivariogramas, um na dire¢do 17° (Figura 3), e outro na dire¢ao 107° (Figura

3 — Modelo de Semlvarlograma 17° ), usando o modelo esferlco
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Figura 3 — Modelo de Semivariograma 17° e Modelo de  Semivariograma 107°.

Modelagem da Anisotropia, foi criado um terceiro modelo de semivariograma que
€ uma combinacdo dos semivariogramas na dire¢do 17° e 107°. Sendo validado o
modelo, podemos observar a Distribuicdo Espacial do Erro, Histograma do Erro,
Estatisticas do Erro e Diagrama de Valores Observados versus Estimados.
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Figura 4 - Distribuigcdo Espacial do Erro e Histogra  ma do Erro.



E finalmente foi executada a Interpolacéo por Krigeagem Ordinaria, a ultima etapa
do processo geoestatistico e o fatiamento, onde os resultados finais obtidos sao

mostrados abaixo:
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Figura 5 — Superficie de teor de Argila e Fatiament o da superficie de teor de Argila.



