MINISTERID DA CGENGIA, TECNOLOGIA € INOVACAO R
INSTITUTO NACIONAL D€ PESQUISAS ESPACIAIS

)

Classificagcoes Multifontes de Imagens de Sensoriamento Remoto
baseada em Mapas de Incertezas

Bruna Cristina Braga 130133

Orientador: Dr. Sidnei J.S.Sant’/Anna
Coorientadora: Dra. Corina da Costa Freitas
Introdugao ao geoprocessamento

Dr. Anténio Miguel Vieira Monteiro

25 de junho de 2014



Introducao/ objetivo

NECESSIDADE

Conhecer, mapear e monitorar recursos naturais

PROPOSITO

Controlar a ocupacgao de territorios, utilizar os recursos de forma racional
INCENTIVO

Execucao de projetos de levantamento e mapeamento da superficie terrestre.

Avancgos nas areas de Sensoriamento Remoto e do Geoprocessamento, langaram no
mercado diversas ferramentas para execugao dessa tarefa, entre elas, a classicacao de
imagens provindas de satélites .

Imagens obtidas por sensores Opticos: experiéncia maior;
Imagens de micro-ondas: independéncia em relagao - fonte de iluminagao e condi¢des climaticas.

A unido das informacdes obtidas por ambas as fontes pode gerar cenarios mais representativos
da realidade.

OBJETIVO

Fazer a modelagem de incertezas associadas a cenarios oriundos de fontes
distintas de dados de Sensoriamento Remoto.



Classificador por regioes

(Silva, 2013) desenvolveu um classificador de imagens por regides
utilizando testes de hipotese baseados em distancias estocasticas.
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Regiao de estudo

(b)

a)LANDSAT5/TM; B) ALOS/PALSAR; Ambas
nas bandas 1(R) 2(G) 3(B) (INPE, 2013).

Floresta Nacional do Tapajos e arredores.

729000 732000 735000

I .
Obidos £ Monte Alegre
b
Santarém Rio/ﬁ;mazonﬁﬁ
/ Prainha
Rio Tapajos

Rio Tutui

Limites Municipais Hidrografia :l Limites dos estados brasileiros
Rodavias FLONA Tapajés /] Amazonia legal brasileira UTM. WGS84.21S

Imagem obtida em (REIS, 2014)



Fluxograma: Visao geral

Area de estudo: Floresta MNacional do Tapajds
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Cenarios
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Cenirio I |:> s_1= min{ s1(TM), s2(TM), s3(TM), s4(TM), s5(TM)}
Cendrio II |:> s_2=min{ s1(SAR), s2(SAR), s3(SAR), s4(SAR), s5(SAR)}
Cenario III |:> s 3=min{s 1,s 2}
Cenario IV |:|'_> s_4 = min{ s1(TM)*s1(SAR). s2(TM)*s2(SAR), s3(TM)*s3(SAR), s4(TM)*s4 (SAR), s5(TM)*s5(SAR) }

Cendrio V :> s_5=(s_1)*(s_2) ( Fuzzy)
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Acuracia global

Acuracia Global das classificagbes
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Incerteza média
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Conclusoes

- A definicao do melhor resultado de classificacdo pode ser um conceito relativo;

- A utilizacao de informacdes provenientes de fontes distintas pode ser um fator
positivo na classificacio;

-Ha, no geral, a diminuigcao das incertezas meédias das classes;
-Ha um aumento da acuracia global (Cenario V, relativo a classificacdo do TM).

- Légica Fuzzy, fator positivo pois permite uma classificagao em classes mistas
com menor incerteza.

Problemas:

1) TM nao classificou algumas regides (-NAN)

- problema no calculo da distancia (matriz singular);

- problema na implementacao.

2) Valor p muito préoximo de zero

- Hipoteses iniciais: distribuicao gaussiana dos dados e independéncia;

- Existéncia de mais classes do que as trabalhadas.
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classes

REFERENCIA

Pasto | Soja Reg FFP sE TOTAL
Pasto_Pasto 4728 158 43 0 0 4935
Pasto_Soja 106 965 0 0 0 1071
Pasto_Reg 28 3 146 0 0 177
Pasto FP 343 0 B4 0 0 427
Pasto SE 1613 0 0 0 434 2073
Soja_Soja 0 9035 0 0 0 903
Soja_Reg 0 0 18 0 0 18
Soja_FP 0 0 0 0 0 0
Soja_SE 326 156 0 0 0 452
Reg Reg 29 0 11502 0 0 11331
Reg FP 0 0 8171 1163 0 9334
Reg SE 0 0 0 0 0 0
FP_FP 0 0 636 212 0 6045
FE SE 0 0 0 0 0 0
SE_SE 137 0 0 0 4013 4170
TOTAL 7336 2187 20606| B575| 4467

41171
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