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1. INTRODUCAO

e Agua como fonte para abastecimento publico, recreacdo e potencial
veiculo de contaminantes e riscos a saude humana e ambiental;

 (Quantidade x Qualidade da agua;

* Uso de medidas de Sensoriamento Remoto e comparacao com modelos
gue usam medidas feitas in situ;

* Modelos Deterministicos e Estatisticos (Estocasticos);



2. OBJETIVOS

Projeto da disciplina Introducao ao Geoprocessamento (SER300) visando a
espacializacao de parametros de qualidade da agua em reservatorio de Trés
Marias/MG, correlacionando parametro de concentracdao de propriedade
fisicoguimica com parametro otico da agua, utilizando de métodos
geoestatisticos e uma tentativa de validacao por meio de modelo empirico
de imagem Landsat-8/O0LlI:




3. MATERIAIS E METODOS

e 19 pontos selecionados por script com dados de turbidez (17 a 21/06/2013);
* Imagem Landsat-8/0LI (16/06/2013);
 Trabalho realizado com uso de ferramenta SIG livre (QGIS) e linguagem R;

e Comparacao de métodos de interpolacdes geoestatisticas para os dados medidos
in situ com modelo empirico da imagem (correlacao B4 — Turbidez) :

* Avaliacao das vantagens, desvantagens e incertezas de cada método;



Fluxograma da metodologia do trabalho.
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Figura 1 — Aerofotogrametria da drea de estudo na década de 80 e composicao de cor verdadeira da imagem Landsat-8/OLI
com pontos da estacdes usadas para data do estudo .




4. RESULTADOS
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60 #gera o variograma
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81 writeRaster(X = TURB_KRIG, filename = "TURB_KRIG.tif", overwrite = T) &=z
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Figura 2 — Interface do Rstudio, linguagem R e apresentacao dos resultados.v
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; Figura 4 — Residuos do modelo de regressao
Turbidez [NTU] linear proposto visto com pacote Mapview
Figura 3 — Correlagao entre dados medidos de turbidez e a reflectancia para B4 em RStudio.
por regressao linear.
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Figura 5 — Semivariograma para dados do estudo ajustado pelo modelo esférico.
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Figura 6 — Modelo criado por KO e modelo empirico da imagem criados com uso de software RStudio e linguagem R e
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representados com uso de software QGIS.
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Figura 7 — Diferenca absoluta entre KO e modelo empirico gerado por linguagem R e representado usando software QGIS.
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Diferenca entre modelo e krigeagem e residuos do modelo
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Figura 8 — Diferenca absoluta entre KO e modelo empirico e sua comparacao como residuo do modelo empirico usando pacote
Mapview em linguagem R.



425000

450000 475000 500000 525000

-2025000
_+_

_+_

-2050000

A%_

-2075000

Y
=
©
(2]
=
=]
©
e
©
o
Y
g
y=
o
=
V
©
o
=
A
=
o)
wn

_+_

425000

-2100000

Diferenca percentual entre Modelo Empirico e Krigeagem

_+_

Legenda

Diferenca Percentual [%]
m(

=10
m 20
= 30
140
150
=60
m 70

=80

=90

= 100

T +

450000

_+_

475000

-2050000 -2025000

-2075000

-2100000

Figura 9 — Diferenca percentual entre KO e modelo empirico da imagem Landsat-8/OLlI.
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5. CONCLUSOES

O reservatorio da UHE de Trés Marias/MG possui aguas claras e homogéneas
para a data;

e Este estudo foi uma tentativa de compreender o uso de métodos de
geoprocessamento e suas ferramentas associadas, como tecnologias SIG e
linguagens de programacao;

e Modelos deterministicos e estatisticos sao valiosas ferramentas a serem usadas
na tomada de decisdes no gerenciamento de recursos hidricos;

* Avancos futuros deste estudo no sentido de testar métodos mais especificos de
krigeagem para o reservatorio em questao;
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