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Material e Métodos
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Material e Métodos

Regressao Geograficamente Ponderada (GWR)

Ajusta um modelo de regressao para cada ponto observado, ponderando
todas as demais observacdes como funcao da distancia a este ponto.

Funcao kernel Critério de
para cada ponto informacao
- adaptativo Akaike (AIC)

Ajuste do
modelo



Material e Métodos

[ Integracao celular 5x5km ]

Variavels Descricao Fonte
Dependente Focos de calor Log do numero de focos por célula Global fire data
Biomassa Biomassa média (ton/ha) Global fire data
Cobertura florestal % de cobertura florestal Global fire data
Rodovias Distancia a rodovias (m) Intermat
Desmatamento % de area desmatada PRODES
Terras Indigenas % de Terra Indigenas Mapbiomas
Unidades CNIe % de Unidades de Conservacao Mapbiomas
Explicativas Conservagao
Assentamentos Distancia a areas de assentamentos (m) Mapbiomas
Agricultura Distancia a areas de agricultura (m) Mapbiomas
Pastagem Distancia a areas de pastagem (m) Mapbiomas
Polos madeireiros Distancia a polos madeireiros (m) MMA
Declividade Declividade (%) SRTM
Chuvas Acumulado de chuvas (mm) CHIRPS




Resultados e Discussao
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Resultados e Discussao

Regressao Linear Multipla

Tabela 2. Significancia e multicolinearidade das variaveis explicativas. 95% de confianca e R* =0,47.

Variavel Coeficiente  Estatisticat  P-valor VIF
Intercepto 0,097930 16,995364  0,00000 -
— Distancia a agricultura  -0,000001  -6,369262  0,00000 1,005467
Fogo pode se Distancia a rodovias 0,000001 2,009855 0,00000 1,000503
espalhar para
areas de % de cobertura florestal  0,004320 20,953182 0,04450 3,292131
floresta
Biomassa 0,004291 54,365796  0,00000 3,202186
L Material combustivel

para o fogo




Resultados e Discussao

Regressao Linear Multipla
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Figura 3. Resultados da Regressao Geograficamente Ponderada.




Resultados e Discussao
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Conclusoes

> A técnica de Regressdo Geograficamente Ponderada se mostrou com um melhor ajuste do que quando
comparada a Regressao Multipla tradicional;

» Determinar os fatores de ocorréncia de focos de calor pode ser bastante complexo e esta dinamica deve
ser levada em consideracdo em um contexto local;

> Qutras variaveis devem ser consideradas em modelos futuros. Além disso, uma analise voltada para os focos
em areas de floresta e durante a estacdo seca pode ser importante para um melhor entendimento dos fatores
que determinam o fogo nas florestas amazonica;

> Terras Indigenas apresentaram alta densidade de focos e alta relacdo com as variaveis explicativas
selecionadas no modelo final;

> Os resultados aqui encontrados sdo importantes tendo em vista a constante expansédo agricola no Mato Grosso e
levantam um alerta a respeito do papel da agricultura na ocorréncia de fogo em areas do seu entorno.
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